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التعليمية مسؤول المادة  

  �سم، اللقب  ...................................  الرتبة  .......................................

  تحديد موقع المكتب  ...................................  الم�� ال��يد �لك��و�ي  .......................................

  رقم ال�اتف  ....................................  توقيت الدرس وم�انھ  .......................................

  تحليل �حتياجات

تبدأ عملية تصميم ال��امج التعليمية بتحليل �حتياجات للتعرف ع�� الم�ارات والكفاءات ال�� يحتاج�ا الطلاب 

يمكن أن �شمل �ذا التحليل دراسة للسوق واحتياجات سوق العمل، واستطلاعات  لتحقيق ��داف التعليمية.

  .للمجتمع والمؤسسات التعليمية، وتقييمات لمستوى الم�ارات ا��ا�� للطلاب

  الكفاءات المس��دفة

  

  لمادة التعليميةال�دف العام ل

، و�ناء نماذج ذكية قادرة ع�� Kerasتمك�ن الطالب من ف�م وتطبيق خوارزميات التعلم العميق باستخدام مكتبة 

 ..دعم اتخاذ القرار �� ا��الات �قتصادية و�دار�ة من خلال بيانات تخصصية

 ع��
ً
 :ب��اية �ذا المقياس، سي�ون الطالب قادرا

 .لم العميقالتمي�� ب�ن مفا�يم التعلم ��� والتع .1

 .لتصميم وتدر�ب نماذج الشب�ات العص�ية  Keras التعامل مع مكتبة .2

 .بناء نماذج ت�بؤ�ة وتص�يفية تتكيف مع طبيعة البيانات �� مجال التخصص .3

 .تحليل أداء النماذج وتفس�� نتائج�ا باستخدام مؤشرات الدقة ا��تلفة .4

 .الةحسب متطلبات ا��  LSTMو CNNتطبيق الشب�ات المتقدمة مثل  .5

  .أو الب�ئات المناسبة ل�سر�ع تنفيذ النماذج  Google Colabاستخدام  .6

  التعليمية للمادة ال�لمات المفتاحية

 (Neuron / Perceptron) خلية عص�ية؛ (Neural Network) شبكة عص�ية؛(Deep Learning) �علم عميق

؛ CNN الشب�ات التلافيفية؛ (Prediction) توقع؛ (Model) نموذج؛ (Testing) اختبار؛ Training) ( تدر�ب

خوارزميات التحسين؛ دوال  ؛gruو MLST؛ الشبكات GAN؛ الشبكات التوليدية RNN ةالشبكات المتكرر 

  .sKera؛  TensorFlow  ؛  activation functions)(التنشيط 



  محاور المادة التعليمية

I. ��� أساسيات التعلم 

II. الشب�ات العص�ية �مامية 

III. خوارزميات التحس�ن 

IV. الشب�ات العص�ية �لتفافية 

V. الشب�ات العص�ية التكرار�ة 

VI.  شب�اتLSTM 

VII.  شب�اتGRU 

  للمادة التعليمية) Structure organisationnel(ال�ي�ل التنظي��

إستعراض ا��ارطة الذ�نية المعرفية ا��اصة بمحاور المادة 

  التعليمية
  البطاقة المفا�مية الذ�نية

صور، جداول، معادلات، مخططات و أش�ال، روابط 

  ةلفيديو�ات توضيحي
  إستعراض موارد مختلفة

  ) (Le systèmeD’entréللمادة التعليميةنظام الدخول 

  بلوم تص�يفوضوح أ�داف الدروس وفق الصياغة العلمية لأفعال 

 QUIZعبارة عن   feed backإستعراض أ�شطة للمدخلات القبلية (التغذية الرجعية 

(اجراء ا��اليةوعلاقتھ بالمادة ��شطة التفاعلية للمك�سبات القبلية 

  )les tests d’entréesختبارات القبول ا

إرتباط المك�سبات القبلية بمحتوى المادة 

  التعليمية

  SystémeD’apprentissageنظام التعلم 

 savoir, autoالمعرفة، التعلم الذا�ي، �دراك

apprentissage, savoir faire  

إستعراض محتوى لإك�ساب المعرفة و  للتعلم الذا�ي 

  و تطبيق�ا

  أساس المك�سبات القبليةبناء محتوى الدروس ع�� 

  إستعراض تمر�ن �� �ل درس QUIZعبارة عن  �les postes-testsختبارات التقييمية 

  Systéme de sortieنظام ا��روج

  تقييم الكفاءات المس��دفة حسب ��داف المسطرة  أ�شطة تقييمية مختلفة الطرح



�ذا توجيھ الطالب إ�� عدة موارد و�جراءات �عليمية لتعو�ض  

  النقص

  لھ أ�شطة تدعيمية للطالب �� حالة فش

  إس��اتيجية �عز�ز�ة عند نجاح الطالب  توف�� مواد �عليمية إضافية للطلبة الذين يحتاجون لتعز�ز معارف�م

افيا   Bibliographieب�بليوغر

  للمادة  التعليمية   توافر عدد مناسب لقائمة المراجع

  للمادة التعليمية المراجعإح��ام المن��ية العلمية �� توثيق 

  لمادة التعليميةلالتفصي��  ال��نامج

  ا��اور والمفا�يم المس��دفة
الكفاءة 

  المس��دفة
  �سبوع

  مقدمة �� التعلم العميق: 

، وأبرز التطبيقات �� التخصصات DLو MLالمفا�يم �ساسية، الفرق ب�ن 

  �قتصادية و�دار�ة.

  �01سبوع   

  ):���Machine Learning ( أساسيات التعلم

  أنواع النماذج، التص�يف، �نحدار، تقييم �داء.
  �02سبوع   

  ): TensorFlowو��ئة العمل ( Kerasالتعرف ع�� مكتبة 

  ، تنفيذ أول شبكة عص�ية.Sequentialبناء النماذج باستخدام 
  

  �03سبوع 

  ): Feed ForwardNeural Networksالشب�ات العص�ية �مامية (

  .MLPبناء نماذج متعددة الطبقات 
  �04سبوع 

  ): Optimizationخوارزميات التحس�ن (

  ، وظيفة الت�لفة، وأثر�ا ع�� التدر�ب.Adamال��ول التدر��، 

  

  �05سبوع 

  والمقارنة فيما بي��ا ( activation functions) أش�ر دوال الت�شيط

Sigmoid  ؛softmax ؛tanh ؛Relu ؛Leaky Relu ؛Swish ؛ELU ؛Selu.  
  �06سبوع 

  تطبيق عم�� عام:

  بناء نموذج ت�بؤ أو تص�يف باستخدام بيانات مخصصة للتخصص. 
  �07سبوع 

): المفا�يم �ساسية، الطبقات، البُ�� CNNالعص�ية �لتفافية (الشب�ات 

  النموذجية.
  �08سبوع   

  �09سبوع     �� تحليل الصور أو الرسوم البيانية حسب طبيعة التخصص. CNNتطبيقات 

  ): RNNالشب�ات العص�ية التكرار�ة (

  وتطبيق�ا ع�� البيانات الزمنية أو ال�سلسلية. LSTMو RNNأساسيات 
  �10سبوع   



: إعداد البيانات، بناء النموذج، LSTMتحليل البيانات النصية أو الزمنية باستخدام 

  التقييم.
  �11سبوع   

: إعداد البيانات، بناء النموذج، GRUتحليل البيانات النصية أو الزمنية باستخدام 

  �مكن أن �ستخدم �� مثال حول:و  التقييم.

 أسعار �س�م، الطقس، الطاقة :الت�بؤ بالسلاسل الزمنية. 

 ليد النصوصال��جمة �لية، تو  :معا��ة اللغات الطبيعية.  

 التعرف ع�� الكلام.  

  

  �12سبوع 

 Google) وGPUمقدمة �� �سر�ع النماذج باستخدام وحدات المعا��ة الرسومية (

Colab.  

  
  �13سبوع 

  مشروع تطبيقي: 

  حسب مجال التخصص.…) بناء نموذج عم�� (ت�بؤ، تص�يف، تحليل

 وضعية حل 

  عملية
  �14سبوع 

  عرض ومناقشة المشار�ع: 

  تقييم �داء، تحليل النتائج، مق��حات التطو�ر.

 وضعية حل 

  عملية
  �15سبوع 

  ة  التعليميةالمتخصصة و�ضافية للمادالكفاءات 

  :أولا: الكفاءات المتخصصة

م العميق (مثل  .1
ّ
 ).TensorFlow ،Kerasإتقان استخدام مكتبات التعل

  ف�م معمق لـ�ندسة الشب�ات العص�ية  (التصميم، الطبقات، التوصيلات). .2

للنصوص والسلاسل الزمنية  RNNللصور،  CNNالقدرة ع�� اختيار ب�ية الشبكة المناسبة للمش�لة  .3

  إ��.

 إ��. Adam ،SGDمعرفة متقدمة بـخوارزميات التحس�ن مثل   .4

م ( مثلا مش�لة تحليل مشا�ل التدر�ب م�ارة .5
ّ
) وكيفية معا��تھ (مثل �Overfittingفراط �� التعل

Dropout ،Regularization.(  

  ثانيا: الكفاءات �ضافية: 

  ).Transformers ،Attention Mechanismsف�م �بحاث ا��ديثة �� ا��ال وتطبيق�ا (مثل  .1

  ج الواردة ف��ا.القدرة ع�� قراءة �وراق البحثية وتنفيذ النماذ .2

 م�ارة تحليل النتائج وتقديم تقار�ر تقنية وا��ة. .3

 .AIالبحث العل�� ��  .4

  إ��) تطو�ر المنتجات الذكية (السيارات ذاتية القيادة، الرو�وتات .5

 

  



Bloom'sTaxonomy للمادة التعليمية  

  التذكر (1المستوى :Remember( 

 :اس��جاع ا��قائق والمفا�يم �ساسية من الذاكرة. ال�دف 

 عرّف، اذكر، أعد، اسرد، ما �و...؟أفعال نموذجية : 

  التعلم العميق:�شاط �علي�� �� 

 ) اذكر دوال التفعيلActivation Functions) الشا�عة (Sigmoid, Tanh, ReLU.( 

 ) عرّف ما �� ا��سارةLoss) ودالة الت�لفة (Cost Function.( 

 ) أعد سرد خطوات خوارزمية �ن�شار ا��لفيBackpropagation.ش�ل عام� ( 

 ) اسرد م�ونات الشبكة العص�ية التلافيفيةCNN ساسية� (. 

  الف�م2المستوى : (Understand) 

 شرح �ف�ار أو المفا�يم بلغتك ا��اصة :ال�دف. 

 ص، انقل، قارن، اشرح :أفعال نموذجية
ّ

 .فسّر، ��

 شاط �علي�� �� التعلم العميق�: 

 فسّر لماذا �عت�� دالة ReLU بالمقارنة مع دالة  �فضل �� كث�� من ا��الاتSigmoid. 

 التح�� مقارن ب�ن مفا�ي (Bias) التباين و (Variance) نموذج التعلم العميق ��. 

 اشرح ب�لماتك كيف �عمل آلية �لتفاف (Convolution) استخراج ملامح الصورة ��. 

  التطبيق3المستوى : (Apply) 

 ة�لشالم�ل �استخدام المعلومات �� مواقف جديدة وجا�زة  :ال�دف. 

 لطبق، استخ :أفعال نموذجية
ّ
 .دم، نفّذ، احسب، شغ

 شاط �علي�� �� التعلم العميق�: 

 ع�� شبكة صغ��ة بمثال عددي طبق 
ً
 .خوارزمية �ن�شار ا��لفي يدو�ا

 مكتبة مثل استخدم TensorFlow أو PyTorch لبناء نموذج تص�يف صور �سيط باستخدام CNN. 

 مثل مجموع مر�عات �خطاء دالة مثلانفّذ MSE ستخدامبا Python  ع�� مكتبة وNumPy. 

  التحليل4المستوى : (Analyze) 

 تقسيم المعلومات إ�� أجزاء واستكشاف العلاقات بي��ا :ال�دف. 

 م، ار�ط، افحص، قسّم :أفعال نموذجية
ّ
 .مّ��، نظ



 شاط �علي�� �� التعلم العميق�: 

 مخرجات الطبقات ا��تلفة �� شبكة اِفحص CNN لتف�م أي الملامح (Features) يتم استخراج�ا �� �ل مرحلة. 

  ب�ن أداء نموذج�ن مختلف�ن (مثل قارن MLP vs CNN ع�� بيانات الصور) وحلل أسباب �ختلاف �� �داء. 

 ص
ّ

ق الزائد مش�لة ��
ّ
 ل (Overfitting) التعل

ً
 .��د منھ�� نموذجك واق��ح طرقا

 مش�لة معقدة (مثل ترجمة آلية) إ�� م�ونات يمكن لنموذج �علم عميق حل�ا قسّم.  

  التقو�م5المستوى : (Evaluate) 

 يم والتحس�نيإصدار أح�ام نقدية مب�ية ع�� معاي�� موضوعية من أجل التدقيق والتق :ال�دف. 

 اقدّر، انتقد، دافع عن، برر، قيّم :أفعال نموذجية. 

 شاط �علي�� �� التعلم العميق�: 

  س�ب استخدامك لـ برر LSTM من 
ً
 .عادية لم�مة معا��ة اللغة RNN بدلا

 اق��ح  
ً
 .أفضل لمش�لة معينة وادعم اق��احك بالأدلة نموذجا

  بداع6المستوى� : (Create) 

 تجميع �جزاء لعمل ���ء جديد أصيل :ال�دف. 

 ط، انتج، ابتكر :أفعال نموذجية
ّ
 .صمّم، ا����، خط

 شاط �علي�� �� التعلم العميق�: 

 حل �ش�ل �افٍ  تصميمشبكة عص�ية جديدة (أو �عديل ع��   صمّم
ُ
 .موجودة) ��ل مش�لة محددة لم ت

  اطور  
ً
 �املا

ً
 لت�بؤ بأسعار �س�م والسندات أو للت�بؤ بالطقس أول �ستخدم التعلم العميق، مثل نظام  تطبيقا

 .صور �شعةللكشف عن �مراض من 

 عل�� يقدم فكرة جديدة �� مجال التعلم العميقمقال   كتابة.  

  كيفية تقييم التعلم للمادة التعليمية

 والف�م التحليل أسئلة السدا��� و�تضمن آخر كتا�ي تقييم

 من  %60 ب�سبة تكون  علامةالو  قياسالو  و�ست�باط

  العام المعدل

  ا��اضرة

اقبة ب�ن المقسمة و الموج�ة �عمال علامة ت�ون  % 40  المر

  ...إ��استجواب،أعمال ي�لف ��ا الطالب،المستمرة

  �عمال الموج�ة



 ا��اضرة أثناء ل�ا التطرق  يتم ال�� المفا�يم الطالب �ل لاس�يعاب

 �ل رورة ا��ضور وتدو�نض التعلم �شاطات ب�ل القيام عل والقدرة

 ا��ضوري، �� مناقشتھ ماتم ل�ل أقلام رؤوس وأخذ المعلومات

 �� او ا��اضرة �� أسئلة وطرح المناقشات  �� المشاركة إ�� بالإضافة

  والمعلومات المك�سبات لإثراء بالمقياس ا��اص حصة �عمال الموج�ة

 توظيف ع�� القدرة من التحقق يتم الموج�ة أيضا �عمال حصة و��

من البحوث المعروضة من طرف الطلبة، ليتم  المك�سبة المعلومات �ل

ع�� �ل مف�وم تطرق لھ �� التفاعل فيما بي��م بطرح �سئلة 

معيار نقطة المشاركة لإتخاذ�ا ك �عتبارخذ �ع�ن �  البحث،،مع

  جز�ي لمنح العلامة

  

  

  أ�شطة التعليم والتعلم

  المقار�ة البيداغوجية

الكفاءة �� تخز�ن المعلومات، تدعم بتمار�ن وأسئلة للف�م واس�يعاب 

  المعلومات

المك�سبة عن در�ق تطبيق المعارف ثم ي�تقل الطالب إ�� ا����ة 

  والمفا�يم المرتبطة بالمادة التعليمية

�عد�ا يتم الوصول إ�� كفاءة توظيف المعرفة بتطبيق المفا�يم 

  المك�سبة �� معرفة جوانب المادة التعليمية

  

  

  المعرفة، ا����ة المك�سبة، توظيف المعارف

  س��ورة  عمل المادة التعليمية

  التعليمية �� ا��اضرة: خلال تقديم المادة

  يتم التعرف واك�ساب المعارف والمفا�يم اللازمة لتوظيف�ا �� �عمال الموج�ة -  

  يتم  مناقشة �ل المشا�ل ال�� يطرح�ا الطلبة �� حصة �عمال الموج�ة-

  عز�ز العمل ال�شار�ي.يتم التفاعل فيما ب�ن الطلبة، بطرح �سئلة و�جابة عل��ا والمناقشة المفتوحة �� ش�ل فرق لت-

  المراجع �ساسية للمادة التعليمية

Deep Learning with Python: A Hands-on Introduction Nikhil Ketkar Bangalore, Karnataka, India,2017  

DEEP TIME SERIES FORECASTING With PYTHON An Intuitive Introduction to Deep Learn ing for 
Applied Time Series Modeling Dr. N.D Lewis 2016  

Deep Learning with Tensor Flow 2017 Swap nil Ashok Jadhav  Packt Publishing  

  

 


